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1. Une relation amour-haine : le TAL et
les Contenus Générés par les Utilisateurs
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Les Contenus Génereés par les Utilisateurs (CGU)

Phénomenes transversaux

Phénomenes ergographiques Marques d’expressivité
Influence de langues étrangeres

Cette féte a l'air fun, let's go !
(Seddah et al., 2012)
(Sanguinetti et al., 2020)
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L'impact négatit de CGU sur le TAL

Source Sentence

Exemple (Modeles HuggingFace) see you tomorrow
Similarité sémantique Traduction anglais-francais
see u tomorrow 0.911 Rendez-vous demain
; u 2morrow 0.673 A voir demain
c u tomorrow 0.641 Voir le 2 de demain
- 0.457 C a 2 demain
C U 2morrow
- 0.189 cCaam2
C u 2moro
https://huggingface.co/sentence-transformers/all-MiniLM-L6-v2 https://huggingface.co/spaces/lker/Translate-100-languages

06/06/2023 Lydia Nishimwe (ALMAnaCH, Inria) - RECITAL 2023 5


https://huggingface.co/sentence-transformers/all-MiniLM-L6-v2
https://huggingface.co/spaces/Iker/Translate-100-languages

2. La normalisation lexicale :
le chevalier blanc ?
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Méthodes (cf. état de I'art de I'article)

1. Adaptation des modeles de TAL aux données CGU (ex. BERTweet) i

2. Normalisation lexicale des données CGU en amont des modeles de TAL ¢/

Traduction
morrow
2morrow
2 morrow
see you 2morrow > see you 2morrow ————  see you tomorrow —»  See you tomorrow

two morrow
Détection :

» classifieur
* modele de langue

Génération et sélection de candidats :

e |exique regles

* distance lexicale modele de langue
* similarité phonétique
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Evaluation (van der Goot, 2019)

Métriques Limites
WER (Word Error Rate) * Métriques trop complexes
SER (Sentence Error Rate) « Métriques trop difficiles a interpréter

Taux fje couverture .( Coverage) * Différentes méthodes < différentes
Exactitude et précision sur les mots métriques < différentes données
hors-vocabulaire (OOV)

Exactitude, précision, rappel, F1
BLEU (métriqgue de traduction)

ERR (Error Reduction Rate) FRR — Yoexactitude — Yomots non normalis€s

100 — Y%mots non normalisés
 TP—-FP
TP+ FN
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3. La normalisation lexicale :
une tache difficile
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Ftude expérimentale pré

iminaire

Jeu de données # tweets % mots normalisés

LexNorm2015 Entrainement 2950 8,85 73,25 0,20
Test 1967 9.40 73,92 0,40
Modele Données d’entrainement Taille du vocabulaire
BERT BookCorpus, Wikipedia 30 522
. RoBERTa = BERT + CC-News, OpenWebText, Stories 50 265
Modeles ELECTRA — BERT 30 522
Pré-entrainés BERTweet Twitter 64 000
Twitter ROBERTa = RoBERTa + Twitter 50 265

06/06/2023
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correcteur

Détection
O O B | | 0
[CLS] | see 2 ##mo ##rrow | [SEP]
\ N {
Correction
T; = argmax [(1 —a) MLM(X

06/06/2023

modele de Iangue

Masquage
[CLS] | see [MASK]| 2 ##mo ##rrow | [SEP]
[CLS] | see u [MASK] [SEP]
i
-+ EI LeVnorm($i7 V))]
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prédictions

Analyse gualitative : BERT vs. BERTweet

a

- also

- section

- article

06/06/2023

Détecteur BERT affiné

=0,0
1,0
- _ u
0,8
!
0,6
-0,4

- also

- us
-0,2
? - mu
| -0,0 |
2morrow u

mots masqués

Correcteur BERT

[CLS] | see |[MASK]| 2 ##mo ##rrow | [SEP]
[CLS] | see u [MASK] [SEP]
a=0,0
— - you later
morrow N - ya soon
0
c
tomorrow o m - yall tomorrow
S
- 0,4 @
borrow e < - y'all there
-0,2
ST 10 - everyone then
\ _ 0’0 1 1
2morrow u 2morrow
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mots masqués

1,0

0,8

0,6

-0,4

-0,2

-0,0

a=0,3

you 2morrow
u tomorrow
ya morrow
yu later
uu Tomorrow

1 1

u 2morrow

Correcteur BERTweet
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1,0

0,8

0,6

-0,4

-0,2

-0,0



err A

7,5 1

5,0 1

2,5 1

0,0 1

_2’5 -

—-5,0

-7,5

—10,0

—&— BERT

Analyse quantitative

Détecteur : exactitude 97,82%, précision 90,14%, rappel 86,41%, F-mesure 88,24 %

Identité  —#— BERTWEET

—9— ELECTRA

—i— ROBERTA
—&— TWITTER_ROBERTA

ERR=0,00

0,0

o1 02 03 04 05 06 0,7

alpha
TP —FP
B —
RE TP+ FN
06/06/2023

0,8

0,9

1,0

sacrebleu A

Identité
—A&— BERT

—#— BERTWEET
—9— ELECTRA

—i— ROBERTA
—&— TWITTER_ROBERTA

1,2 1

1,0 1

0,8 1

0,6 1

0,4 1

0,2 1
00t BLEU=81,47
—0,2 1
0:0 0:1 0:2 0:3 0:4 015 0:6 0:7 0:8 0:9 1:0
alpha

BLEU
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comet A

_10 4

_15 4

—20

——- |dentit¢é = —#— BERTWEET —#— ROBERTA
—A— BERT —— ELECTRA —a— TWITTER_ROBERTA
_____________________________________ COMET=99,80
o0 01 02 03 04 05 06 07 08 09 10
alpha

COMET
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Ameélioration du modele

 Stratégies de masquage plus larges
(whole-word/span masking)

 Module de similarité phonétiqﬁ

Conclusion

1. Problématique:
les modeles de TAL ont du mal avec
les CGU non standards

2. Solution (?) :
la normalisation lexicale en amont
des modeles de TAL

~— « Normalisation autorégressive
* Apprendre la valeur optimale de «

3. Mais...
c’est une tache difficile a réaliser et a
évaluer !

Evaluation
Métrique BLEU + COMET ?

Perspectives



Merci |
Questions ?
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translate "see you tomorrow" to french

translate "c u tomorrow" to french

H

"See you tomorrow" can be translated to French as "A demain". 06 P

"C u tomorrow" can be translated to French as "A demain" or "A demain" (informal). T
translate "see u tomorrow" to french

translate "c u 2morrow" to french
"See you tomorrow" can be translated to French as "A demain" or "A demain” (informal). 06 @&

"C u 2morrow" can be translated to French as "A demain" or "A demain" (informal). 1 I
translate "see u 2morrow" to french

translate "c u 2moro" to french
"See you tomorrow" can be translated to French as "A demain” or "A demain" (informal). 0d @&
However, if you want to translate "see u 2morrow" with the numerical substitution for "C u 2moro" can be translated to French as "A demain" or "A demain" (informal). 06 P

"tomorrow," you can say "A 2m1" or "A 2m1" (informal).

translate "wen ur at a restaurant nd u ¢ ur food comin" to french

ChatGPT

"When you're at a restaurant and you see your food coming" can be translated to French as 0 & &P

"Quand vous étes au restaurant et que vous voyez votre nourriture arriver."
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Taches connexes

* Traduction

 Normalisation phonétique

* Correction post-OCR et post-ASR

e Correction d’erreurs grammaticales

* Normalisation de variantes linguistiques
* Dialectales
* Historiques

e Simplification de textes



Données LexNorm 2015

Jst read a tweet 1lol and 1 o v e 1t

!

just read a tweet laughing out loud and love it

'input':[ 'Jst', 'read’, 'a’, 'tweet’, 'lol’, 'and’, 'I', ‘o', 'v', 'e’, 'it' |,
‘'output': [ 'just’, 'read’, 'a’, 'tweet’, 'laughing out loud', 'and’, 'love’, "', "', "', 'it' ]
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Metrigues d’évaluation (van der Goot, 2019)

* True negative (TN) = Annotators did not normalize, system did not
normalize

* False positive (FP) = Annotators did not normalize, system normalized

* False negative (FN) = Annotators normalized, but system did not find
the correct normalization. This could be because it kept the original
word, or proposed a wrong candidate.

* True positive (TP) = Annotators normalized, systems normalized
correctly



BERT

BERTweet
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Analyse gualitative : BERT vs. BERTweet

Source rt @tehreelhov : wen ur at a restaurant nd u ¢ ur food comin http://t.co/ducpxt7dry

Cible rt @tehreelhov : when you’re at a restaurant and you see your food coming http://t.co/ducpxt7dry
a=20 rt @tehreelhov : r ##d at a restaurant . : : a food . http://t.co/ducpxt7dry

a=0,3 rt @tehreelhov : wen ur at a restaurant and u ¢ ur food coming http://t.co/ducpxt7dry

a=1 rt @tehreelhov : wen ur at a restaurant and u ¢ ur food coming http://t.co/ducpxt7dry

Source rt @tehreelhov : wen ur at a restaurant nd u ¢ ur food comin http://t.co/ducpxt7dry

Cible rt @tehreelhov : when you’re at a restaurant and you see your food coming http://t.co/ducpxt7dry
a=0 rt @tehreelhov : when ur at a restaurant and u see ur food <@ @ http://t.co/ducpxt7dry
a=0,3 rt @tehreelhov : when ur at a restaurant and u see ur food comin http://t.co/ducpxt7dry

a=1 rt @tehreelhov : wen ur at a restaurant nd u ¢ ur food comin http://t.co/ducpxt7dry

Lydi
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Analyse qualitative : BERT vs. BERTweet
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BERT

% mots normalisés
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BERT

ROBERTA

prédictions

prédictions
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a=0,0
1,0
also -
0,8
section ! -
0,6
article ; -
-04
# -
-0,2
? A
! ! -0,0
u 2morrow
mots masqués
a=0,0
1,0
also > ]
0,8
more </s> -
0,6
here -
-04
you -
-0,2
at .
! ! -0,0
u 2morrow

mots masqués

a=20,3
u
also morrow
uk tomorrow
us borrow
mu sorrow
1 1
u 2morrow
a=20,3
u morrow
u Tomorrow
us borrow
up Morrow
um orrow
1 1
u 2morrow

1,0

0,8

0,6

-0,4

-0,2

-0,0

1,0

0,8

0,6

-0,4

-0,2

-0,0

BERTWEET ;
TWITTER H
ROBERTA  §

a=0,0

1,0

— - you later E
0.8

N - ya soon -
0.6

m - yall tomorrow -
-0,4

< - y'all there -
-0,2

in - everyone then E
! ! -0,0

u 2morrow
mots masqués
a=0,0

1,0

— you later -
0,8

N - u soon -
0,6

m - ya tomorrow -
-0,4

< - me there -
-0,2

n - U ! -
! ! -0,0

u 2morrow
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mots masqués

a=0,3

1,0
you 2morrow
0.8
u tomorrow
0,6
ya morrow
-0,4
yu later
-0,2
uu Tomorrow
! ! -0,0
u 2morrow
a=0,3
1,0
you tomorrow
0,8
u morrow
0,6
u Tomorrow
-0,4
ou SOrrow
-0,2
uu orrow
! ! -0,0
u 2morrow
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=== |dentité
—&— BERT

—&#— BERTWEET
—— ELECTRA

—— ROBERTA
—a— TWITTER_ROBERTA

0,75 1
0,50 1
0,25 A

0,00 A

EXACTITUDE

exactitude A

—0,25 1

—0,50 -

—0,75 1

EXACTITUDE=90,54

00 01 0,2

—&— BERT
—&— BERTWEET

03 04 05 06
alpha

0,7

0,8

0,9

1,0

—— ELECTRA —a— TWITTER_ROBERTA

—i— ROBERTA

14 1
12

10 A

RAPPEL

rappel
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00 01 0,2

03 04 05 06
alpha

0,7

—A— BERT —@— ELECTRA  —e— TWITTER_ROBERTA
—&— BERTWEET —#i— ROBERTA
70
60
50 1
§ 40
%]
PRECISION £
o
Q 30 -
20 A
10 1
0.
o0 01 02 03 04 05 06 07 08 09 10
alpha
—&— BERT —— ELECTRA —e— TWITTER_ROBERTA
—4— BERTWEET —— ROBERTA
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F-MESURE ¢ ]

f-mesure
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